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Problem:
Mehrdeutige Kommunikation




Bedeutung

grof3e

/ Datenmengen

MapReduce

NoSQL
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Bedeutung

deep learning
knowledge representation
symbolic Al

machine learning
planning

NLP

robots

statistical learning
deductive databases
computer vision
logics
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,Das Gerat hat
eine KI.“

Bedeutung

——> Algorithmus —

Informatik
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Die Buzzword Bullshit Bingo Landschaft

relational

algebra groBe Datenmengen Big Data

predicate

oushdown Data Science ML Al

relational Deep Learning
model NoSQL

data layout MapReduce cloud

Blockchain
cost-based

optimization
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1 wenige viele 0

Hadoop

Anzahl der Bedeutungen
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Data Science and Ethics

Satzung der d:Al:mond GmbH:

-]

Desweiteren werden Dienstleistungen fur politische oder
kirchliche Institutionen [..] sowie Datenanalyse mit dem
Zweck der politischen oder gesellschaftlichen Beeinflussung
- Insbesondere die Datenanalyse personenbezogener Daten

- ausgeschlossen.

[-.]
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Beispiel Business Case

21



N

Y. Business Case 1:

24 B

'Welches Fahrzeug ist optimal beziiglich des
Dieselverbrauchs fur eine gegebene Ladung

¢ von x Tonnen auf Strecke y?
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Datengrundiage: LKW-Daten

alle 10 Minuten

vorhanden (X):

pel

d, Luftwiderstand

Fahrer |ID

Durchschnittsgeschwindigkeit

Truckinvest 4.0
mit: htw saar, mFund,
qivalon GmbH

vorhergesagt (Y):

V/erbrauch

geplante Erweiterungen:

Stral3entyp

Varianz der Geschwindigkeit
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Vorhersagemodell
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Beispielergebnisse
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Einzelvorhersagen
vorhergesagter vs
gemessener
Verbrauch
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Abhangigkeit des
Verbrauchs vom
Gewicht

o

-
V4
-
o
—
~
—
-
O
)
(O
—
O
-
9,
>
-
A
U
Q
el

Gewicht [t]




——

% Business Case:

o 2
v
o P4

bl b

e e TN AV AN Vs
SN RSB C BaT Roa oy act L TR T

'\Welches Fahrzeug ist optimal fur eine — —
* y Ry N i a te I
gegebene Ladung von x Tonnen auf Strecke y? | D i j:“

!

'.’“ —mp—

e ) 3 '
" \‘d(. hl

-
"

-iy: ; <A
This ™
. ~

_© istock.g anSpasic



http://istock.com
https://www.istockphoto.com/de/portfolio/IvanSpasic?mediatype=photography

! - , T s 1 R o o e e Ay R e ™ L ol s 3 et e
— . e — e
3 b AR SN e P e
o —————— - ey S —
. '-

% BC 2(j): welches Fahrzeug hat einen __BC 2(vii): Um welche Art von Schaden
#.ungewohnlichen hohen Verbrauch? kdnnte es sich handeln?

'BC 2(vii): Welche Art von Schaden klundigt

I BC 2(ii): klaut jemand Diesel?
8 sich an?

| BC 2(iii): fullt jemand heimlich Diesel nach & ?
BC 2(viii): korrelieren defekte Fahrzeuge mit
= BC 2(iv): bendtigt der Fahrer eine Schulung? —: bestimmte Fahrern (EU-DSGVO) oder

i B Fahrergruppen?
i BC 2(v): ist das Fahrzeug defekt?

BC 2(vi): ist das Fahrzeug vermutlich bald
i defekt? (aka Predictive Maintenance)
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Auswirkung verschiedener Einflusse auf den Dieselverbrauch eines LKW

Einflussfaktor Beschreibung Wirkung
Hohe 3,0 statt 4,0 Meter -3,3
Fahrgestellverkleidung -0,4
ST Dachscheinwerfer zusatzlich +0,8
Drucklufthorner zusatzlich +0,2
Anhanger / Auflieger mit Seitenverkleidung -1,0
Abstand zwischen Fahrerhaus und Auflieger zu grof3 +1,4
Energiesparreifen statt normales Profil -0,2
volle Profiltiefe (Neureifen) +2,2
Reifen und Rader Niederquerschnittreifen -0,3
Runderneuerte Reifen statt neuer Reifen +1,8
Nachgeschnittenes Profil statt neuer Reifen -1,3
Super-Breitreifen statt Zwillingsbereifung -0,7
Hinterachstyp Hypoid- statt AuBenplanetenachse -0,7
Antriebsachsen eine statt zwei Antriebsachsen -3,3
Hinterradiibersetzung Bei zu kurzer Ubersetzung ist die Drehzahl bei Auslegungsgeschwindigkeit zu hoch
Nebenverbraucher LED-Tagfahrlicht statt Halogenlampen -0,1
Fahrgeschwindigkeit 90 statt 85 Kilometer pro Stunde
Fahrweise GleichmaBige Fahrweise, kein unnotiges Bremsen / Beschleunigen und ahnliches -5,0

Beheizen des Fahrzeuges im Stand: Motor statt Standheizung

Kuhlen des Fahrzeuges mit Klimaanlage

Nebenverbraucher
Motor im Stand warmlaufen lassen
Stromverbrauch (Zusatzgerate: 1 kW = 0,6 | auf 100 km/h)
_ Stadtfahrt statt Autobahn
Topographie

,Schwere” statt , leichte” Autobahn
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. BC 3(i): was ist die optimale Flotte?
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iBC 3(v): wieviele eigene vs Leihfahrzeuge
sind optimal?
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Wie identifiziere ich elnen
Business Case?
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Potenzialanalyse
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Projektrealisierung



Fallstricke:



Wo ist ML?

Machine
Resource
Management

Monitoring

Configuration Data Collection

Serving

Infrastructure
code AnaIyS|s Tools

Feature Process

Extraction

Management Tools

[Sculley et al. Hidden Technical Debt in Machine Learning Systems, NIPS 2015]



The Data Science Cake

deep learning is
this strawberry
only

© istock.com sasilsolutions

Ingredients:

509 statistics

1209 linear algebra

200g programming

1kg visualisation

300g software engineering

Additional skills:
creativity

out of the box thinking
grit

team spirit
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Example Projects:
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Backup:
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